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HAE (2012)9 AT =REAY BHA EQEY Aoy E4S &
Mgk dtoltt o] Aol MEW EH= A EFY AFor s
AAARD EAE Zh= g, FojAH EAE 7HA L itk gjEA Q) T
HAAA EHoR & ¢ e A2 o|REZY ARolt) o] REFZY AR
Read (2005)¢] dollA & ¢ glxo] 71Aggs AT 583 Adze &8
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(3) ich glaub ich hab das blackberry curve 3G :D
(4) Tja ... wenn Du keinen Steeve hast, hast du kein iPhone5! x)
(5) Uber 350,000 Leute sind schon auf die IPhone 5 Fanseite reingefallen... Da

verdient jemand richtig Geld mit Bannerwerbung ... :)
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Lol

schlieen  Sie einige

Nicht geniigend Ressourcen. Bitte

na wie gut, dass ich ein BB habe & kein iphone XD...

Ich: Wtf? Ich hab nur Musik an!

Anwendungen

(9) WTF, wtf (what the fuck)
Smartphone:

O)~(149)¢} Zt}. o=
(10) LOL (laugh out loud)
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(1) Sty (Sorry)
sty dass ich dir heute mittag nicht geantwortet habe, aber mein Handy hat
irgendwie nicht richtig funktioniert :(

(12) OMG, omg (oh, my god)
omg itunes ist total scheisse. Dewegen wiirde ich nie mehr ein Apple
Produkt kaufen

(13) FTW (for the win)
Android Ftw Jungs. Thr habt keine Ahnung :D

(14) WTH (what the hell)

WTH, Gingerbread ist ja sowas von schnell! Echt viel schneller als vorher!

EQEE BRI G2 olflols PoiAH 5L pd 1 F vk
B B3 we BAS 2 Ae go] @9 Ageldn ¥ 5 Atk ¥
A8 012°) 2 o] AL GololAE TR AEIHAG Fole] T B
L RS ASHAL Qoleld BdolAY ASHE F9R o UE &
Ak (1517 AEE 47 ololal g e BS, Jof T2 AET A
9, golgoe] AgH el U olitolcts

(15) Grade spiegelbild bei iTunes geladen! Echt nice! Komm doch mal nach
Trier!

(16) Stille, ... mitten im Unterricht klingelt das Handy. Ganze Klasse schreit:
What the fuck! Jaja BK bei uns xD

(17) Congratulations! Endlich konnen wir uns von Handy zu Handy twittern!

5) 918 (2012)9] 690l A g
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Zusammenfassung

Regelbasierte Sentimentanalyse von Twitter
anhand eines Sentiment-Lexikons

Hong, Munpyo (Sungkyunkwan Univ.)

In der vorliegenden Arbeit wird eine Methode fiir die Sentimentanalyse von Twitter
vorgestellt. Diese Methode stiitzt sich auf die Regeln fiir die Sentimentanalyse und ein
Sentimentlexikon. Das Sentimentlexikon, das in dieser Arbeit herangezogen ist, ist das
sogenannte ‘German Polarity Clues (GPC)’ Lexikon von Waltinger (2010). Das GPC
Lexikon fiihrt positiv und negativ konnotierte Worter auf.

Die meisten Methoden flir die Sentimentanalyse ziehen ein statistisches Verfahren
heran, so dass dafiir immer grofe Lerndaten benétigt werden. Diese Methoden zeigen
zwar die beste Performanz in der Sentimentanalyse aber sind zu doménen-abhéngig. Das
heifit, fir jede neue Domédne werden neue Lerndaten bendtigt, was sehr zeit- und
kosten-intensiv ist, da die Lerndaten meistens handannotiert sind. Ein anderes Problem
dieses Ansatzes ist, dass wenn ein Eingabesatz zu kurz ist, ein maschineller
Lern-Algorithmus nicht so erfolgreich funktioniert.

Ein Textregister wie Twitter zeigt andere Charakteristiken als normale Textsorten wie
Zeitungen oder wissenschaftliche Arbeiten. Er beinhaltet z.B. viele umgangssprachliche
Ausdriicke oder Emoticons und Schimpfworter oder sogar ungrammatische
Satzstrukturen. Im GPC Lexikon werden solche Termini allerdings nicht aufgelistet.

Der vorgeschlagene Ansatz flir die Sentimentanalyse ist regelbasiert. In einem
Eingabesatz wird nach polaren Wortern gesucht und Modifikatoren wie Negationen,
Abschwichungen und Verstirkungen werden in die Analyse einbezogen.

Das Experiment zeigte, dass der vorgeschlagene Ansatz fast so gut wie der auf
maschinelles Lernen basierte Ansatz in der Korrektheit der Klassifizierung (67.85% vs.
70.83%) sein kann. Aber dieser Ansatz kann anders als der auf maschinelles Lernen
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basierte Ansatz fiir jede Doméne generell angewendet werden.

Aol ZARA, A, GRC, Shras) 2, 7S, A
Sentimentanalyse, Sentiment-Lexikon, GPC, Lernkorpus, Maschinelles Lernen,
Regelbasiert
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