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4 5 ds Aoy HEs BA SASE E7E Tk s Aot

SAAEE FAY] FHA B o AAY A 3 5 YERE ¥
SARE WA Aol AR WAL B FARE o] Atk SASEES Tt
21 EAQ FHEALZE ‘gut’, ‘schén’, ‘wunderbar’, ‘hibsch’ 5-°] Ui FAH=
AL AW PEAQ FEALRE ‘schlecht’, ‘hiBlich’, ‘untrew’, ‘kaputt’ 5 =
T Atk BA] B4R S, 4 SA4S AW DG5S A FotE 9
=, dE E° ‘Polizist = 7T HA on]9] Tojo]A| vt ‘Bulle= A=
A o] Watolth, BALY] 9= Wiebe et al. (2005)9] AT-ollA A 43 nfs} 7+
o] AAEZ Fo] thE FAFEI= thEH|, ‘hassen’, ‘freuen’, ‘mdgen’ 5
7} o] APAEE A4 AFET F5 I, ‘weinen’, ‘lachen’ 53} 7o) 38}
< B3 AHHACE AgdHE vEkd Ao

BE dojol] SAARE FASA HA =224 S 9% v$ 8¢ do
HE AledE & gt SR =288 98 ofgA &84 = Ade=A
0o d& §8 HES gt

(1) Das Galaxy Note 3 ist das derzeit am besten(+) ausgestattete Smartphone auf
dem Markt. Potente(+) Hardware, lange Laufzeit und ein tolles(+) Display -
wenn man auch mit der etwas unhandlichen(-) Grofe leben muss.

(2) Das LG G2 iiberzeugt(+) mit seinem nahezu randlosen Bildschirm, der nicht
nur grof}, sondern auch hochauflosend(+) ist. Zudem arbeitet das Smartphone
aufgrund seiner starken(+) Hardware in der Praxis sehr performant(+). Zudem
ist das Gerdt mit knapp 500 Euro Straflenpreis vergleichsweise giinstig(+) und

damit empfehlenswert(+).

(1), 9] eollA Ezo] 103 &
2 7K wojgoltt. 1 99 BE W
o WEe] Iojd wol F (1) HA} o =
so] gl wol RATY BolSolth (1) ¥ THIA wol, ()
AV} Hof gl welrt BE 3, ¥4 wolrh B

o
meh o] dFe AAHoR B ) 344 wxe YrEdT BFE 5 9
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2010), ‘German Polarity Clues’ (Waltinger 2010)
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o] MFAALH O 2 ‘SentiWordnet’ (Esuli/Sebastiani 2006, Ohana/Tierney 2009),
9

‘Wordnet-Affect’ (Strapparava/Valitutti 2004), ‘General Inquirer’?)
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S4do] Huks A Ak,
@)l BN T2 who] ‘ool HAO] ‘nichts] 44S WGow
W FAo] RAOR HHL,

(3) Das neue Handy ist cool! (positiv)
(4) Das neue Handy ist nicht cool! (negativ)

(5) Das macht mir Spaf3 (positiv)
(6) Das macht mir kein Spal (negativ)

Pgoli £43kE delel vz Yol ot Awe ohlth 53 %ol
B RS A9E Pt FAsH vole] vz %ol o o] ohy]
o 2ol etk of A% $AIY £HGe] Bk aaE AA BAT
2 nE Ao BYE Aolu, webd @9 dRlAE AT dyofal

st Aol
‘mag’e] Fole] £42 Witk & 4 gtk

(7) Ich mag das neue Design (positiv)
(8) Ich mag das neue Design nicht (negativ)

gk ] Fol7l HFAolR FARS wo = Roje] £ of e
gt Thof7t obd Wl FAGAE Zera B Blo] §9E Zlo|th whebA
92 ool A FAHTAL kein’e] F29 9L ‘Mensch’2}7] Kb %/\}? “liebt

=
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et

posk

o
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it rlO

das neue Design’ 2 3} FAEATO] Jiebt = F-ALA

=
0% vhth @ & gl

(9) Kein Mensch liebt das neue Design (negativ)
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Tole] F4E vt 98s e
‘kaum’, ‘wenig’, ‘selten’ T2 FALE FHEAJY 9ES 3§}
10, 11

o G4 Fuhee (I

(10) Mir gefallt das neue Design kaum (negativ)
(11) Mir geféllt das neue Design ganz wenig (negativ)

FAolo} A AR ofe] SA4E vitE gEg

(1205 HH SATY B ‘freuen’e] AREEHJA O o] F o]

wgoletal al7]= o fHrk ‘freven’> ZFAL ‘wiirde’9F A H

o] F WA A F4L A FH WAE FA9] =2 upr ol

(13 dFodAE A2 HEY FEHE 249 5AF ‘kime’ witol o
o2 Mg 4 gtk

»

(12) Ich wiirde mich iiber eine neues Design freuen, weil ich gespannt bin wie

Samsung das 16st.
(13) Kéme das Samsung Galaxy S4 in einem dhnlich hochwertigen Gehduse wie
beispielsweise das HTC One, wirde es auf den ersten Platz der

Handy-Bestenliste von CHIP Online landen.

il Oﬂ ‘16sen’, ‘beheben’, ‘aufkléren’, ‘heilen’, ‘abstellen’, ‘in Ordnung bringen’
o 2L Hdoj e B FASA Y =S A6 s eE T AP
Gk}, Choi & Cardie (2008)2] Aol A= o] 9f 2Eo] =3} HALe] 545 v+
AES = TolES ‘content word negator’2Hal F-ET},

o it (14)llA TAF “fehlen’> =&EAFFUS] FAFA 0] ‘sinnvoll’ 2} A3

stol AA B YL FHOR MFE GBS B,

(14) In Pages fehlen einige durchaus sinnvolle Funktionen der Version 09

H]Z23 o 2 (15)9] o F-ol A BAF losen’ S FATA O] WAL ‘Problem’ 2]
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(16) Das iPhone S5 bietet einen hohen Bedienkomfort und kann dank seines

handlichen Formats ohne Probleme mit einer Hand bedient werden

2 ol (16)o1 4] ‘Probleme’= F-4 =742 BAFO] AWk M| A} ‘ohne’ 9} A
3Fo] ‘ohne Probleme’s A9 A0 E vlgth the 3 A= 224 &
Nt FAHSESE OE 7€ AFES AYHRI|Z Sk

ZIAB G 7INko R dto] oY 54 ERE AR 7P iRl
AR Pang et al. 200205 5 F Utk °] A= EAGHY SAERE
AEstded], FA0 gnES A= EAEx 2o FAd wet Bl
= Aol 71EY] FAE 5+ Topik-Klassifizierung®t =LA ©h22] &5 ol
= Jlade] olite] %ul—ﬂo]%ﬂ:} 0]%% ol& -?4'3]1 St 29 Y 1ls
1A E S 913 X}ﬂi *}% 2of
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S

olge A gt ARR MRSt Bk Aol Y2
mhel @l B ARgshs A4, FAPEE AR A4S, d8AE AR
she AF RO O w2 ARES BolE JoR Utk 53 FUIH
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o], “NOT like

2 o2 A& Wilson et al. (2005)2] <

T like NOT this NOT new NOT Nokia NOT model.
| F3hd g s (o
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(17) T like this new Nokia model.

919} o] “NOT o

(18) I do not NO
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Polarity Shifter



- WA 8lo]> General Polarity Shifter
- ‘BS54 slo] Negative Polarity Shifter
- <F7 AW slo] Positive Polarity Shifter

Ank=gmisgtol= dol9 ‘not’, U9 ‘nicht' e} & FAo] H o9
‘never’, ‘hardly’, ‘rarely, SL1¢] ‘nie’, ‘kaum’ T3 S FAFALE 7Rl
th 34 ustol = BARAL e g SARY WA S 2 Y8 s
 sA4=4S 2ty dojof Adtste AT E FAHoRE WAt
o & 5ol A TN (14)9] ool A FAFdWsto] “fehlen’ > 54T
o] ‘sinnvoll’¢] X3t WAME =08 HAsHA SAHTAHS FAOE W3

A7IE 92e Pk

= =2

(14) In Pages fehlen einige durchaus sinnvolle Funktionen der Version 09

o] ¥loll Gamon (2004), Matsumoto et al. (2005), Joshi/Penstein-Rose (2009) 5

o] Aol 7 AISF 7| A oA FAgole] s tEded 7]EA L

= Wilson et al. (2005)¢] 1<k A 2ol AA th22)= gt
ol EA 7N AL 7]E9] Aol A e SE&AILF I np AR Qo
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o] ofEEH FAE ZESIUT FFAALE AT FAR £4F
T A ARE AR} nicht’, ‘kein’ 5o FA9AE AYsd EE3
oh 3 SR 2419 A AHEE Aol AL wirde' 7 AHEE -
o FAF AW 2dwsts Ta AHeE AR Wrdlth 2 gl SAW
SPAAIAL ‘ohne’7} AHS-E Zd-F-olli= ‘ohne’s} olE@AN A= =@FHEAE F
O}LHEM UW“#QE TS dMstols} FASMsto)7L AMEE SR E T

A Hﬂ%&} ‘nicht’, ‘nie’, ‘kaum’o] AHE-H FHL FEREAS T FA

RS Aas BAE ZohT 5ASY FHL woFgow W,

a8 B AR E HIAHAAS A}EsE Aol ofUR R JYg TAFe M

AARE & 71 §lch wWEbA] Pang et al. (2002)2] ATFAAAAH G A

of gholl “not_olehi= AFHTAIE FAsel AR olFm wprlth
o B0l thirel B4 (195 <2§ 1> o] ¥4

(19) Das neue Topmodell enttduscht nicht.

=root> das neus Topmodell enttduscht nicht
der neu topmodell  enttduschen nicht -
ART ADJA NN WWFIN PTKNEG .

<719 1> : ‘das neue Topmodell enttiuscht nicht.’o] Z¥-4]Z 3}

<19 1>.04 AT A ‘nicht’= A0 & et ol FWA, = AR Y
A 2x2] ‘enttduscht’ & oJP| A o & FAaHA H=H o] A& 7| Ao v
Uﬂoﬂ‘“ UX}—J W E] Aol ‘enttiuscht’ ThAlO] Al 28 A9 ‘not enttiuscht' S A}
&gt}

o (20)H oA Tl M A7 ‘nicht’e] A ujA7) ‘sein’ EAFY 9ol ‘sein’ &

3) 590 oEEY TA S http://de.sempar.ims.uni-stuttgart.de/o| 4] 2 H HAES
Ak Aol #ek F o AA W82 Seeker/Kuhn (2012) FZ.
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AZE A sk @ -8-AF (ADID)7}F ‘nicht’ ol o]af ojm] Ao & A=Al Bl
FEAE] 542 ‘not ” HFAFE ARSSte]l WAl ol whet <17 2>9]
A9 FAARE 7)Aol wd T woll= ‘scharf Al ‘not scharf & A}

(20) 3D-Aufnahmen sind nicht scharf

| —\ [ )

=root= 3D-Aufnahmen sind nicht scharf
3d-aufnahmen  sein nicht scharf
M VAFIN  PTENEG  ADID

<1¥ 2> ‘3D-Aufnahmen sind nicht scharf 9] +Z&-A A3}

gk npel o] 2FAL ‘wiirde 7}
ZEAL wiirde’7F AHE-E
= 49} 1—0—6} 9153%494 e JEHFA not & ARS8

sttt ol <29 3>olX & ‘kaufen” T4l ‘not kaufen’o] 7] Aol
#

(21) Ich wiirde ein gebrauchtes Gerédt im Ausland kaufen

rﬁfr—WF—T

<root= Ich wirde  ein  gebrauchtes Gerdt im Ausland kaufer
lch werden ein gebraucht gerat In ausland  kaufer

FPER  WAFIN ART  ADJA N APPRART NN AINF

BN
i
1%
N
o

<71% 3> “Ich wiirde ein gebrauchtes Gerit im Ausland kaufen’®]

o HRAE PASel TAUE A wA @ geY 24
Qofet B49] FA} ‘wirde 7k obdl ThE £EARL B% £BAG B ehe
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Al 570l vHAAl H=dl, wheF o] EAE ‘sein’ AR ‘sein’ EAL]
=40l Wt A ol et <1¥l 2>9 49 FAFSHA ‘sein’ @} o)A 9l
= Feae) S0 wse Hrh mea ofel <1e 4olAE besser7}

o2} ‘not besser’ 2 &3HAl H T

(22) der Empfang konnte aber besser sein

- 3 oc
(‘ NE "\I (‘ 5B “‘I I"‘ Mo “] 'f-'_“M
<root= der Empfang kénnte aber besser sein
der empfang kénnen aber gut sein
ART MM WMFING ADV  ADID WAINF

<71 4> ‘der Empfang konnte aber besser sein’®] -4 Z v}

S48 A4} ‘ohne’?] A= FEREA F ‘ohne’9} oEHA UE =
FAaLe] S4& vHrth 0]-?41 01]%9] 749~ ‘Problem’ th2l ‘not Problem’©] 2}

SR ER L EELILE DISERTE Y

T

!

(23) Dann geht es ohne Probleme

- ; Mo :
I‘W“I I"?“i Ir"'T“\1
<root= Dann geht es ohne  Probleme
dann  gehen  es ohne  problem
ADYV  SAFIN  PPER  APPR NN

<71¥] 5> ‘Dann geht es ohne Probleme’®] T+FEA 4w}

#Fe] o]l ‘Nahfunktechnik’S ‘not Nahfunktechnik’ . %
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(24) AuBlerdem fehlt dem One Mini die Nahfunktechnik NFC

SE )
_ ; e ;
| eyl el ey |y
=root= AuBerdem fehlt dem One Mini die MNahfunktechnik  MNFC

suBerdem  fehlen  der one  mini  der nahfunktechnik  nfc
PRO&Y WAFIN ART NI MNE ART NN MNE

<719 6> ‘AuBerdem fehlt dem One Mini die Nahfunktechnik NFC’9] +3%3-214 1}

4.2. 71A%%E

7171845 maschinelles Lerneno] & Hlo]Elo]l EA)st= el S <12)87] ¢
WHEES FHse A22A AZ7|0k8lss Uberwachtes Lernen?t H|X| &7
HF8h5 Uniberwachtes Lernen W02 U= 4= Atk (Murphy 2012: 10). ©] F
wEREA G 2E doly wleld Fopoll A= Aw7|NEGS v wWol #&3)
o, A=7HEksole 8508 Lemndaten2HE SHEulolHE A e
A x&F 9yt FgewAE ggste] AR Y o o Y ye
dZat= slolet & F vk 71AISkE #AdA Y] =2l £ Tl
‘TR Ao HolEo] FAE o] Sl Sl RN w4 HolE
Atole] FERAE At o FEHAE o] fote] HMEE AYEG
dolEks dSdte Aot

71 A8k S 913 L] 52 ‘Support Vector Machine (SVM)’, ‘Naive Bayesian

(NBY, ‘Maximum Entropy (ME)* 5-©] 1=l Pang et al. (2002), Pang/Lee (2004),
Wiebe et al. (2005), Wilson et al. (2005), Joshi/Pennstein (2009) 52| 1ol E5F
SVM g o] SARFOAN M wE Ao HolE AR nugln.
wHebA OHOM A8 dugEe syMS ek

‘SVM’ &a12]F-2 Cortes/Vapnik (1995)0l] & A& A/ E A= E3] 2719
FelaE Bishedl 400 A% vole A% YA e o Yrdlse
‘Support Vector’ 2t &2]& = Zej A2 JFE 7 A7)
1 Hyperplane©] ] Aujghe k=2 32 Fat) 2 A oA SVM <o
259 A4S g8l NA%E eTas T2 97 WEKA'S ARESglt
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<¥ 2> dw=EAadslols 13 nd AeHrt 2y

g 79.7%

AL 0.805

4 A E 0.788
=S4k 0.796

AU 0.789

1.7 P 0.806
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PR deiM = dAHeR Hse] dAES & F el A2
= 2% Fske] 078990, AFES 22% Fste] 08062 71E8T £
SRS 22% FEate] 0798 SAEH U

upA ko g B =l A Aotsle Wl dulsAgnisie] 9 3]
of, FAFdMgl s BT 1 WHEY At A% v % 33 2
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(25) Wie schon beim Galaxy S4 Active bleibt auch beim Z1 der Klinkenanschluss

offen, kann also auch unter Wasser genutzt werden.
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Zusammenfassung

Automatische Sentimentanalyse deutscher Texte

Hong, Munpyo (Sungkyunkwan Univ.)

Die vorliegende Arbeit befasst sich mit der Sentimentanalyse deutscher Texte. Unter
dem Begriff ,,Sentiment™ versteht man im Bereich der Sprachverarbeitung eine positive
oder negative Neigung oder Stimmung der Sétze. Das Sentiment eines Satzes wird durch
die Polaritit der Worter im Satz bestimmt. Die Polaritit eines Wortes ist normalerweise
apriorisch. Aber die Polaritit des Wortes kann in einem bestimmten Kontext verdndert
werden. Vor allem wenn ein Wort mit einer bestimmten Polaritt negiert wird, wird die
Polaritéit umgesetzt.

In den meisten Arbeiten {iber die Sentimentanalyse deutscher Texte wird das
Phénomen nicht beriicksichtigt. Sie versuchten den sogenannten ,.Bag of Words* Ansatz
mit Unigrams als Merkmale flir das maschinelle Lernen. In diesem Ansatz werden nur
die Worter, d.h. Unigrams als Merkmale verwendet, ohne dass beim maschinellen
Lernen auf die Satzstruktur Riicksicht genommen wird. Hier werden die negierenden
, und ,kaum‘ nur als ein Merkmal behandelt, das sich

(13

Worter wie ,,nicht“, ,kein“, , nie
nicht von anderen Wortern unterscheiden lésst.

Um dieses Problem zu 1dsen, schlugen wir in der vorliegenden Arbeit eine neue
Methode fiir das maschinelle Lernen vor. Um den Skopus von den negierenden Wortern
zu bestimmen, wurde die Parsing Resultate eines Dependenzparsers herangezogen. Durch
die Einfiilhrung des Negationsskopus ins maschinellen Lernen wurde die Accuracy des
Sentimentanalysesystems um 3.2% auf 80.8% erhoht.
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