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of ez ExolA & o AAeHA =ostns 3.

2 A7) E oE B2 el Shgade] el 487 A
3 ASolth e 5o AntEE Eold AAEAS Sl HEd shsadel
sdoof Fop Agd F9Y ds 55 FobromA ARAAE &8
TREY B3AS AsellE 5 vk Sgavzoi &3 = g
Aol Bmwdlel A8d Af 4ol st Aolehs AL URHH o
Z o Zo] JhseAnt AAR PSS Had Abe o it

=Y 7S tE 2ok 28 M e Yol ALY x4 54
of tial dolrt & ATl tFe 5Y AR Remus et al. (2010)

9] Senti-Wortschatz (©]3} ‘SentiWS’)9} Waltinger (2010)2] German Polarity
A E 7IAS g A8ete A EA

W Ed dial] sttt 4gddA s E AFA Adste W EY A
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2.1 Senti-Wortschatz

N

AAgEAd 8y = 7 e tEFe A T Sy Remus et al.
(2010)2] “SentiWsS’o]t}. }o]Z 23] theto Al 7RtE o] ALH S

o2 F 1650719 FA o], 1,818719 FATAERZE FEslal Uk
ol ol P& V|Fow o JfEoH, dolo BE =4 E ¥3et
735 156497019 ST} dEZ9} 15632719 FAT dEZE 7HAAL 9l
thD)

1) ‘SentiwS’'E T=o] 95 H AbHo] ofyR g ALHO] FRE ALAoR WMt )
= Aog Holth AAZ ‘SentiWwS’ 9] £ 3 0]A 2} Remus et al. (2010)]1 4= AFZ
TRE FA 156499 ET], 74 15,6329 AEHZE AA s o, B AF
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Word POS Tags Weight Inflections
harmonische,
harmonisch ADJX +0.5243 harmonischer, ...,
harmonischst
Krise NN -0.3631 Krisen

<3 1> ‘SentiwS’ ] YlF-=x

T 1994 B vkel 2ol ‘SentiWwS'& 719 E (Word), EAFEIZ (POS
Tags), 7Fs# (Weight), =23 €] (Inflections) &2 ARE7} F=5of o F
AL 2= FREZFEZE-S W Bl M E (Stuttgart-Tiibingen Tagset)E AH-8-3}al
At FHF = Remus et al. (2010)°] W21 o7l 4T % 9lom &
= 7Fsdt 249y E st A= Foka g

SentiwsS’¢] 71H == Al 7HY ME B8 SHESE AgdHddnh A W
A =45 9o ‘General Inquirer3dAFH OS2 o7& 7]Y=o)] 574 3
‘el "zt FEEol Qlth ‘SentiwS’e] HIAS 5] Remus et al
(2010)9 A1 = “‘General Inquirer’?] 7|9 =53 2 Google 9-5 A& A~
He &8t Wgst & A= WS st ‘General Inquirer’ AR
1915718 A w9} 229170 9] 74 o] & AEZZE 7FA]a ot

Aq71A ek A FEE S Sentiws’e] AEZ] AAFS 3] ‘General
Inquirer'd] JETE AEHGsto] L&A= Holth o] A whys
A= TAHS Gojabde] doje 2 dEZ7F T4 H o O]OE—E thejof
A5 oA e Fdo] dojr HA" 4 gtk Holt} o] Afol= o]
ojo] T, HA FRIF Zdojo BE WHYH wold AX dgd Ve
o] EAjgttt.

Sentiws’9] EAo] AAS A F WA EH= A FAY gyt
F2E e Z32~0|th Remus et al. (2010)2 27+ 5 1007H4 cF Ay} E
A U7 BAE AEBOERYH oYY 7R dE FESY 4
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o
¢

AR ANEE AL TRSFE kel Folrt 98-S U
2) #1< Remus et al. (2010)°14 7} 4.
3) http://www.wijh.harvard.edu/~inquirer/
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o] 9= 6932709 on| 1w RS w2 Bo] = 7670 ofm|
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)

54013 A (P): gut, richtig, schon, gliicklich, erstklassig, positiv, groBartig,
ausgezeichnet, lieb, exzellent, phantastisch

4013 3 (N): schlecht, unschén, falsch, ungliicklich, zweitklassig, negativ,

scheifle, minderwertig, bose, armselig, mies
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barenstark| ADJX 0.0040
beachtenswertf ADJIX  0.0040
brandneu/ADJX  0.0040
charmant/ADJX 0.3223
coollADJX  0.0040
daverhaft ADJX 0.205

A
Y HaL 032237449 gho
- A% guE A ‘barenstark’, ‘beachtenswert’,
‘brandnew” 2 ‘cool’> EF 0.0042] #tS 7HA= WHH, o] w4 e

A9 BE S48 Ad § & ‘daverhaft’= 02059 S 7HAA Hof o]

= Wojun Fe 50u7F He THeAE 2tk ol aval] iR B 54
3 Eols B2 uzo] WA EAM oY B 9] AojdHw} o
A3ty B7)e o3 e Adjo|t}). waha] B A e SentiwsS’e] 7HEH|
g AFaA 93, AT Bl A A8 Ao,

olo] A 227 M= ‘SentiWS ¢} Tl Eo] Fdo] AAARAS {3 thEA

2] 4~29%l ‘German Polarity Clues’S A H 7|2 ght},
2.2 German Polarity Clues (GPC)

Waltinger (2010)°] 2J3ll 7l ‘GPC’ = ‘SentiWS’ ¢} wzt7EA| =2 o] 744
AE 7Idke R Skal k. Waltinger  (2010)>  Wiebe et al. (2005)¢]
‘Subjectivity Clues” AHd& A& oM, AFHG7|E S o] A=Y 9
OAEYE Hdolz WIS o] W WA= ZAH S A st Fof
dol7h gl o] doj= WY E = A folt) ofd Sl Hdl 371
o] o dojrks Hepdnh o] A o] AP Subjectivity Clues’ &b+
JEZ ] F7F depA A HAh
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ey oled e A A EA we} Tt AEErF 24
A= TAZE ATh o E E9] ‘empfehlenswert’?] 34 752 0.093¢1d
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<a¥ 1> I s 7Rk VA WS HolEth 7ATgES
M= g gk Hold, 5 Ssad st dasit e as At
Hoz Fi =2 (

7idE 2aslE

- AEe 7|7 ates

SVM
MNB

Aole4 2 o] JiQdete Fi2 S Sty s EHS AAAE
Uil ey = Ad Merkmals A®ste Fdolth &, 4= a5y s
o] ‘FA/AE AAste Aol FoldA], =R SgFAH Y HAN S
AAQsh= Aol FQIAE MYt Aolth. HAES] ‘T I FAA
S AAste 84w vg BAT dub o S Iy sd Adgdos
A TAske fryadolgta & 4 9lE Flolth 19 19 A& =9, 4
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da et

22z A4S AEstA HW ‘SVM (Support Vector Machine)’ o] L
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ZIASE 2 A EH e A7 Weka 3.69M S AMSStdlTh 71AIEE
= 93 dugFo =+ ‘SVM (Support Vector Machine)’ 2} ‘MNB (Multinomial
Naive Bayesian S HAh S (2014)9] Ao wEH 7]AE
Foll 71k 5o A dugFoRE SVM T ‘MNB7F M =
Aes Hole Aoz ddEA Uth

Ahe Aol AT S 7] AAAE S AT ARFF 3 @
Ao wgslofo =t olF A= ATt V|ECE AFsts
‘StringtoWordVector’ &< &-&73}%
dulo] = Sk 27 dojHE o P o st
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IEAH A2 T 3475709 SFAtde] FEHNeH, 39
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AR AEYZE AE R AREE gojWlE sl A EA ‘GPC AP 2R



= 37589719 3 E FEote VATES gt AFE AEsigon,
‘SentiWs” AbH 2 HE]= 3127070 o35 FE3t] VASESs A% A
2 ALY

A TsH7}+=

o]

- 1 H
T YA 1eEd i o
A

(10-fold cross validation)” "] Aee A9
# Accuracy2 P ASES A FANY £ 5 SHEA 243
TS WEER e ﬁgiﬁ, oﬂ—% £l 100374 5 80778 A (&

FHA |8 2| HEHS ZbE AL 7| g 2 RE27|p 7
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Baseline:
Pang et al. (2002} are s e B A i
Worischatz AOHEE T A =i R H AR B
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S FENL SVM GauEES 483 AAEA79 MNB EaEES 4
3 A EANE s SVM 7We] TR RA 7= 78.8%2] A EE
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AL 7R AR 7] F GPC AP A A S FE53 E47]E SVM
dugES AL B 2nfEE Fole HAE diste] 752%9 4gES
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o|t}.

‘SentiWs ol A A4 &
nfEX Holo] HAE )
S ol 69.3%°] AgES e o
o] AE 9.5%2 HEE
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Aoz Ho|2el A[2ge] Hlete] Y|AISE dueFHE G 5.6%,
0.7%%Fo] &ttt SentiWS'S 7|uko 7 s BR/7|eF HlusidE AA
o] oF 13%, 54% "HF9 © =& ASES A ol AYstd the 12

o 2t

o



754
76.3
69.3
74.7

SVM
78.8
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TolFth o] o352 2ntEZe|ghE wH|Qle] Sk Thy] Bk Wl
Aol offlgka & 5 9g Aot

7 vrol AAZ = ‘galaxy’, ‘s3), ‘g, ‘s4, X°, ‘@2’, ‘desire’, ‘nokia’ &I 7
& AFEoIY IAE T AFEARECIUY o5 EHldl Fu o] Ant
e T e AAEEA AR IR ES dNEARARA 7 E E
el AdsAtelo] gk Aol d 4 Sl& Aol ymAe] AAEL 7wl
€ 2 dF Tl HlEsts dutEALESS) (& S0 ‘speicher’, ‘auflosung’,

‘schirfe’, ‘darstellung’s) ©] At}

TATEARE
1 nicht 26 z
2 gut 27 g2
3 sehr 28 insgesamt
4 und 29 moglich
5 guten 30 guten?)
6 gute 31 auflosung
7 mit 32 manko
8 zu 33 wird
9 das 34 wirken
10 galaxy 35 eher
11 hand 36 scharfe
12 allerdings 37 telefonieren
13 liegt 38 miissen
14 s3 39 desire
15 leider 40 nokia
16 Ig 41 fallt
17 s4 42 fehlt
18 lediglich 43 gelingt
19 dank 44 clever
20 unscharf 45 angenechm
21 etwas 46 hervorragend
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22 speicher | 47 vorteil

23 klappt | 48 unsere

24 einem | 49 sauber

25 X | 50 darstellung
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GPC SentiWs GPC SentiWs

1 gut gut 36 dunkle verzichte

2 nicht gute 37 schwache schade

3 gute ehr 38| problemlos verzicht

4 sehr guten 39| unhandlich last

5 ehr leid 40 Kauf wunder

6 Lech schwach 41 chic bessert

7 guten unscharf 42 Wunde klare

8 Leid schlecht 43 schick clevere

9 los hervorragend 44 schade erziel

10 leid leider 45 Last erzielt

11 schwach clever 46 Verzichte erfreu

12 unscharf dank 47 Verzicht vorteil

13 schlecht hervorragende 48 Wunder top

14 leider kritik 49 clevere nahe

15 hervorragend schlechte 50 intuitiv fallen

16 clever dunkel 51 klare zoll

17 fehl gelungen 52 hohen teure

18 dank tadel 53 erziel schwere

19 Dank sauber 54|  verbessert sorgte

20 echt tadellos 55 bessert verzichten

21 hervorragende tadel 56 erzielt schmerz

22 Kritik schwer 57 Einerlei schwerer

23 rage dunkle 58 erfreu dunkler
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24 gem fehlt 59 recht schmerz
25 schlechte problemlos 60 dunkler arm
26 dunkel schwache 61 sorgte verzichten
27 Dunkel guter 62|  unscharfe negativ
28 lax kauf 63 negativ unscharfe
29 Gala schick 64|  schlechten schlechten
30 tadel wunde 65 entfernt warm
31 tadellos chic 66 mager sorgte
32 sauber recht 67 blau majestitischer
33 Tadel fehle 68 Gelingen ehre
34 gelungen angenechm 69 anti wunderbar
35 fehlt genehm 70 schicke chre
<3 5> ‘GPC’ %} ‘SentiWS oA FE3t AF91AH4 9]
7|AISt s A

1 gut 16 mit

2 nicht 17 cher

3 gute 18 ch

4 sehr 19 schlecht

5 ht 20 allerdings

6 und 21 hervorragend

7 guten 22 leider

8 schw 23 vor

9 leid 24 das

10 los 25 dank

11 hle 26 w

12 ich 27 einer

13 schwach 28 karte

14 da 29 arbeit

15 aller 30 uscht
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Zusammenfassung

Automatische Sentimentanalyse der deutschen Texte anhand eines
Sentiment-Lexikons

Hong, Mun Pyo (Sungkyunkwan Univ.)

Die vorliegende Arbeit stellt eine neue Methode fiir die Sentimentanalyse deutscher
Texte vor. Die meisten bisherigen Ansédtze fiir die Sentimentanalyse oder
Stimmungsanalyse sind von Pang et al. (2002) stark beeinflusst. In dieser Arbeit wurde
ein statistisches Verfahren vorgeschlagen, das auf annotierten Lernkorpora angelernt
wurde.

Ein Problem dieser Methode liegt darin, dass eine grole Menge der Lernkorpora fiir
jede Domine bendtigt wird, um einen Klassifizierer fiir verschiedene Domédnen zu
implementieren. Generell wird angenommen, dass ein Klassifizierer, der auf Lernkorpora
bestimmter Doméne angelernt wurde, eine schlechte Performanz fiir eine andere Doméne
aufweisen wiirde.

Die neue Methode zieht ein Sentiment-Lexikon statt der Lernkorpora fiir das
maschinelle Lernen heran. Fintrdge im Sentiment-Lexikon haben Informationen iiber die
Positivitdt oder Negativitit in ihren konnotativen Bedeutungen. Z.B. ist ‘schon’ ein Wort
mit einer positiven konnotativen Bedeutung. Dagegen weist z.B. ‘Debakel’ eine negative
konnotative Bedeutung auf. In dieser Arbeit wurden ‘German Polarity Clues (GPC)’ von
Waltinger (2010) und ‘Senti Wortschatz (SentiWS)’ von Remus et al. (2010) benutzt.

Das Experiment zeigte, dass die Eintrdge eines Sentimentlexikons gute Merkmale fiir
das maschinelle Lernen unabhingig von verschiedenen Doménen aufweisen koénnen.
Jedoch gab es Unterschiede in der Performanz zwischen ‘GPC’ und ‘SentiWsS’.
‘SentiWS’  unterliegt ‘GPC’ fur fast 5 bis 10 % in der Accuracy der
Sentimentklassifizierung. Unsere Analyse zeigt, dass der Unterschied in der
Behandlungsweise der negativen Worter liegen konnte.
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